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중간보고 이후 작업 

1. SNS 데이터 특성(함축어, 신조어, 은어 등)을 반영한 정규화 과정을 수행 

- 더웡, 더워, 덥니, 덥지, 덥냐, 더움, 더워라 등 -> 덥다) 

2. 채널과 현상을 고려한 분류기 구축 

- 4개 채널과 4개 현상 데이터의 성격이 다르므로 각 부분집합 내에서 분류기 구축 

 

               현상 
매체   

온도 강수 토지 해양 

페이스북 

트위터 

인스타그램 

뉴스댓글 

< 채널 및 현상 구분 > 



NB_Model : 3개 감성 분류 

Accuracy: 47.69% 



SVM_Model1 : 3개 감성 분류 

1. 선형 커널(Linear Kernel) 
 
Accuracy: 52.57% 



SVM_Model2 : 3개 감성 분류 

2. 다항식 커널(Polynomial Kernel) 
 
Accuracy: 51.38% 



SVM_Model3 : 3개 감성 분류 

3. RBF커널(Radial Basis Function Kernel) 
 
Accuracy: 54.94% 



SVM_Model4 : 3개 감성 분류 

4. 시그모이드 커널(Sigmoid Kernel) 
 
Accuracy: 50.38% 



전체 데이터 : 3개 감성 class 분류 성과 

Model Accuracy 
- SVM1 (Linear Kernel) : 52.57% 
- SVM2 (Polynomial Kernel) : 51.38% 
- SVM3 (RBF Kernel) : 54.94% 
- SVM4 (Sigmoid Kernel) : 50.38% 

(단위: %) 



전체 데이터 : 3개 감성 class 분류 성과 

Model Accuracy 
- Naïve Bayes : 47.69% 
- SVM(RBF Kernel) : 54.94% 

(단위: %) 



NB_Model : 7개 감성 분류 

Accuracy: 26.59% 



SVM_Model1 : 7개 감성 분류 

1. 선형 커널(Linear Kernel) 
 
Accuracy: 30.60% 



SVM_Model2 : 7개 감성 분류 

2. 다항식 커널(Polynomial Kernel) 
 
Accuracy: 27.81% 



SVM_Model3 : 7개 감성 분류 

3. RBF커널(Radial Basis Function Kernel) 
 
Accuracy: 30.66% 



SVM_Model4 : 7개 감성 분류 

4. 시그모이드 커널(Sigmoid Kernel) 
 
Accuracy: 27.47% 



전체 데이터 : 7개 감성 class 분류 성과 

Model Accuracy 
- SVM1 (Linear Kernel) : 30.60% 
- SVM2 (Polynomial Kernel) : 27.81% 
- SVM3 (RBF Kernel) : 30.66% 
- SVM4 (Sigmoid Kernel) : 27.47% 

(단위: %) 



전체 데이터 : 7개 감성 class 분류 성과 

Model Accuracy 
- Naïve Bayes : 26.59% 
- SVM(RBF Kernel) : 30.66% 

(단위: %) 



1. 전체 데이터 : 감성 분류 정확도 

Sentiment Class 

7 Class 3 Class 

nb_Model 26.59 47.69 

svm_Model_1 30.60 52.57 

svm_Model_2 27.81 51.38 

svm_Model_3 30.66 54.94 

svm_Model_4 27.47 50.38 

(단위: %) 



2. 매체별 감성 분류 정확도 

Chanel Model 
Sentiment Class 

7 Class 3 Class 

Facebook 

nb_Model 25.15 42.76 

svm_Model_1 41.25 59.71 

svm_Model_2 33.92 53.50 

svm_Model_3 42.22 58.31 

svm_Model_4 43.21 59.25 

Twitter 

nb_Model 20.36 43.88 

svm_Model_1 38.33 55.51 

svm_Model_2 30.80 50.14 

svm_Model_3 40.93 56.36 

svm_Model_4 40.30 55.53 

Instagram 

nb_Model 22.94 34.20 

svm_Model_1 37.61 63.14 

svm_Model_2 24.23 56.78 

svm_Model_3 36.96 61.96 

svm_Model_4 38.54 62.31 

News comment 

nb_Model 23.09 39.40 

svm_Model_1 35.18 59.81 

svm_Model_2 27.91 54.67 

svm_Model_3 34.58 60.10 

svm_Model_4 34.92 59.29 

(단위: %) 



3. 현상별 감성 분류 정확도 

(단위: %) 

Chanel Model 
Sentiment Class 

7 Class 3 Class 

온도 

nb_Model 23.56 48.57 

svm_Model_1 37.59 58.60 

svm_Model_2 30.94 52.65 

svm_Model_3 37.55 57.86 

svm_Model_4 37.92 58.52 

강수 

nb_Model 20.60 41.59 

svm_Model_1 35.44 58.47 

svm_Model_2 28.80 53.16 

svm_Model_3 36.90 58.12 

svm_Model_4 37.38 59.05 

토지 

nb_Model 24.62 37.41 

svm_Model_1 35.76 58.11 

svm_Model_2 26.03 53.88 

svm_Model_3 35.51 58.66 

svm_Model_4 34.71 58.11 

해양 

nb_Model 20.35 33.49 

svm_Model_1 37.04 59.38 

svm_Model_2 30.28 56.55 

svm_Model_3 37.20 58.60 

svm_Model_4 36.58 59.00 



감성 분류 정확도 

Sentiment Class 

7 Class 3 Class 

매체 

Facebook 43.21 59.71 

Twitter 40.93 56.36 

Instagram 38.54 63.14 

News comment 35.18 60.10 

현상 

온도 37.92 58.60 

강수 37.38 59.05 

토지 35.76 58.66 

해양 37.20 59.38 

(단위: %) 



Research Finding 
 

1. 감성분류별 분석 결과 

- 3 class 분류가 7 class 보다 약 20~25% 정확도 높음 

- 3 class 분류 : Linear Kernel SVM 성능이 가장 좋음 

- 7 class 분류 : Sigmoid Kernel SVM 성능이 가장 좋음 

 

3. 매체별 분석 결과 

- 7 class 분류 : 약 13% 정확도 향상 

- 3 class 분류 : 약 9% 정확도 향상 

- 인스타그램의 경우, 3class 분류 시 최고 정확도(63.14%) 나타남 

- 페이스북의 경우, 7class 분류 시 최고 정확도(43.21%) 나타남 

- 이모지를 주로 사용하는 인스타그램, 페이스북의 감성분류 성능이 높음 

 

4. 현상별 분석 결과 

- 7 class 분류 : 약 5% 정확도 향상 

- 3 class 분류 : 약 7% 정확도 향상 

- 현상별 감성분류 성능 차이는 1~2%로 매우 낮음  

 

 

 



 

• 임베딩과 딥러닝을 이용한 분류기 구축 

- CNN, RNN, LSTM, GRU 등의 딥러닝 기반 분류 알고리즘 구축 

- 분류 정확도 성능 평가를 통해 최종 분류모델 선정 

 

 

 

 

향후 계획 

8월 초 9월 말 

전처

리 

1) 이모지 한글로 변환 (      ,      ) 

2) 이모티콘(특수문자) 전처리 (ㅠㅠ, ^^) 

3) ID 삭제 (@lloook91) 

4) 형태소 분석  

4) 정규화 : 함축어, 신조어, 은어 등 

5) Document Term Matrix(DTM) 생성 

7) Sparse Terms 삭제 

5) Token Embedding Matrix 생성 
    : token -> vector (단어 의미 부여) 
 
 

구현 

8) Naïve bayes 

9) SVM 

6) CNN 
7) RNN 
8) LSTM 
9) GRU 


